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Abstract

Education aims to produce quality and characterful people who have a big vision
in realizing their dreams. Scholarships are the answer to realizing equal
education. This scholarship is carried out agreeing to the sort of scholarship
given. Each type of scholarship has different criteria or weights, so the school
chooses based on the final grade and other achievements, if the grades and
requirements are met they can get a scholarship. This research was conducted at
MI Al-Ishlah Ciganitri, for the classification of students who received
scholarships with the classification strategy utilizing the C4.5 calculation . By
studying the MI Al-Ishlah Ciganitri scholarship data pattern, a model can be
created from the data to predict students who will receive the next scholarship.
The accuracy results obtained were 93.33% with the Good Classification
category. The results of this research can be classified into two categories,
namely receiving scholarships and not receiving scholarships. Thus, the C4.5
Algorithm can be a reference in classifying scholarship recipients properly so as
to increase performance productivity.

Abstrak

Pendidikan bertujuan melahirkan manusia berkualitas dan berkarakter yang
mempunyai visi besar dalam mewujudkan impiannya. Beasiswa jawaban untuk
mewujudkan pemerataan pendidikan. Beasiswa ini dilakukan secara selektif sesuai
jenis beasiswa yang diberikan. Setiap jenis beasiswa mempunyai kriteria atau bobot
yang berbeda, maka pihak sekolah memilih berdasarkan nilai akhir dan prestasi
lainnya, jika nilai dan persyaratan terpenuhi mereka bisa mendapatkan beasiswa.
Penelitian ini dilakukan di Ml Al-Ishlah Ciganitri, untuk klasifikasi siswa yang
menerima beasiswa dengan teknik classification menggunakan algoritma C4.5.
Dengan mempelajari pola data beasiswa MI Al-Ishlah Ciganitri, model dapat
dibuat dari data tersebut untuk memprediksi siswa yang akan menerima beasiswa
selanjutnya. Hasil akurasi yang diperoleh sebesar 93,33% dengan kategori Class
Good Clasification. Hasil dari penelitian ini dapat menklasifikasi kedalam dua
kategori, yaitu menerima beasiswa dan tidak menerima beasiswa. Dengan
demikian, Algoritma C4.5 dapat menjadi referensi dalam melakukan klasifikasi
penerima bebasiswa dengan baik sehingga meningkatkan produktifitas kinerja.

Pendidikan adalah tabungan masa depan

Pendidikan, yang sering disebut sebagai
long life education, sangat penting bagi
kehidupan manusia. Pendidikan secara umum
mengacu pada proses kehidupan dalam
mengembangkan diri setiap orang sehingga
mereka dapat hidup dan menjalani kehidupan
mereka dengan baik, sehingga menjadi
seseorang yang terdidik. untuk menjadi orang
yang bermanfaat bagi negara, bangsa, dan
bangsa (Widiastuti et al., 2023).

yang sangat penting bagi setiap orang. Dari
zaman ke zaman, orang menyadari bahwa
pendidikan dan guru sangat penting untuk
setiap orang yang sukses. Pendidikan yang
baik menghasilkan orang yang ramah dan
sejahtera di masyarakat. Yang dimana,
Pendidikan sangat penting untuk melahirkan
manusia-manusia berbakat yang mampu
bersaing dengan orang lain (Prasetyo et al.,
2021).
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Pendidikan berusaha untuk menghasilkan
sumber daya manusia yang kaya dan
berkualitas  tinggi dan  berkepribadian,
berwawasan luas dan mampu mewujudkan
impiannya. Untuk mencapai tujuan ini,
pendidikan harus diberikan secara merata di
seluruh masyarakat. Beasiswa merupakan
sebuah solusi dalam mewujudkan
pemerataan Pendidikan (Kristania, 2023).

Beasiswa merupakan suatu bentuk
dukungan finansial kepada individu atau
organisasi atas hasil penelitian yang
dilakukan. Dukungan tersebut dapat berupa
dukungan finansial untuk kegiatan
pembelajaran atau dukungan finansial untuk
pembelajaran (Khalig et al., 2023).

Dengan adanya beasiswa, terbuka lebih
banyak peluang bagi individu untuk
mengakses pendidikan berkualitas, merintis
jalan menuju peluang untuk mendapatkan
pendidikan  berkualitas  tinggi,  yang
berdampak positif pada kemajuan masyarakat
dan bangsa (Kalua et al., 2024).

Data mining adalah serangkaian proses
yang secara manual mengekstraksi nilai
tambahan yang berasal dari informasi yang
sebelumnya tidak diketahui dari sekumpulan
data (Sari et al., 2021).

Data mining merupakan bagian dari
proses KDD (Penemuan Pengetahuan dalam
Basis Data) dan mencakup beberapa
Langkah-langkahnya seperti pemilihan data,
preprocessing, transformasi, penambangan
data, dan evaluasi hasil. KDD juga biasa
dikenal dengan database (Zai, 2022).

Proses data mining terbagi menjadi
beberapa tahapan, dan tahapan-tahapan proses
data mining, diantaranya (Saputra & Sibarani,
2020) :

Pembersihan data (Data cleaning)
Integrasi data (Data integration)

Seleksi data (Data selection)
Transformasi data (Data transformation)
Proses mining Merupakan suatu proses
Evaluasi pola (Pattern evaluation)
Presentasi  pengetahuan  (Knowledge
presentation)

Klasifikasi dalam data mining bertujuan
untuk membuat pengelompokan berdasarkan
atribut tertentu. Pengelompokan dilakukan
berdasarkan tujuan kelas data serta nilai
atribut masing-masing data. Dalam proses
klasifikasi data diperlukan adanya tujuan
kelas agar proses pengelompokannya mudah
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tercapai. Dalam klasifikasi data mining, ada
banyak jenis algoritma yang berbeda
(Kushartanto & Aldisa, 2023).

Klasifikasi didefinisikan sebagai metode
pembelajaran terawasi yang memerlukan data
pelatihan berlabel untuk membangun model
dari kelompok atau kelas data pengujian
tertentu (Setio et al., 2020).

Algoritma C4.5 merupakan  solusi
permasalahan yang berkaitan dengan teknik
klasifikasi. Untuk memeriksa data, khususnya
untuk mencari hubungan antar kriteria atau
atribut keputusan dari variabel input atau
target (Sihombing et al., 2021).

Rapid Miner adalah platform perangkat
lunak yang menyediakan berbagai alat untuk
persiapan data, pemodelan, evaluasi, dan
penerapan. RapidMiner dirancang untuk
memungkinkan pengguna membuat dan
menguji model yang berbeda dengan mudah
tanpa pengalaman pemrograman apa pun.
RapidMiner menyediakan antarmuka drag-
and-drop yang memungkinkan pengguna
membuat alur kerja untuk pemrosesan dan
analisis data. Perangkat lunak ini juga
mencakup banyak operator yang telah
ditentukan sebelumnya, yang membentuk
blok penyusun alur kerja, yang mencakup
semua langkah dalam proses penambangan
data, seperti pembersihan data, pemilihan
fitur, dan pemodelan (Nahjan et al., 2023).

Beberapa contoh dijadikan acuan dalam
penelitian yang sudah dilakukakn, penelitian
pertama (Massulloh & Fitriyani, 2020),
Implementasi  algoritma  c4.5  Untuk
klasifikasi anak berkebutuhan Khusus di ibnu
sina stimulasi center. Jika menggunakan
aplikasi ~ RapidMiner dan  melakukan
pengujian  model  menggunakan  cross
validation, maka  akurasi pengujian
menggunakan metode cross validation pada
aplikasi RapidMiner adalah nilai akurasi
sebesar 96,18%.

Penelitian lainnya dilakukan oleh (Yunita
& Alaeyda, 2022), Penerapan Algoritma C4.5
Untuk Memprediksi Penerimaan Beasiswa di
SD 4 Pelangsian. Studi ini memberikan aturan
untuk membantu sekolah menerapkan proses
klasifikasi untuk menentukan kelayakan siswa
untuk mendapatkan beasiswa.Metode
algoritma C.45 dipilih karena membantu
dalam klasifikasi dengan melakukan prediksi
yang mencapai nilai akurasi yang relatif
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tinggi.  Berdasarkan  hasil
akurasinya adalah 85,36%.
Selanjutnya penelitian dilakukan oleh
(Fitriyani & Arifin, 2020), Implementasi
Greedy Forward Selection Untuk Prediksi
Metode Penyakit Kutil Menggunakan
Decision Tree. Dua dataset digunakan dalam
penelitian ini, dataset cryotherapy  dan
dataset imunoterapi. Kedua dataset tersebut
dapat diakses melalui website repositori UCI.
Hasil penelitian pada dataset imunoterapi
dengan menggunakan pohon keputusan tanpa
pemilihan fitur menunjukkan nilai akurasi
sebesar 78,89%, sedangkan ketika
menggunakan pemilihan fitur  “Greedy
Forward Selection” nilai akurasinya sebesar
82,22%. Hasil tersebut menunjukkan bahwa
pemilihan fitur Greedy Forward Selection
dapat meningkatkan performa model.
Selanjutnya adalah penelitian (Hendri,
2021), Implementasi Data Mining Dengan
Metode C4.5 Untuk memprediksi penerima
beasiswa. Hasil survei menunjukkan bahwa
dari 100 mahasiswa, 9 orang (9%) dan 91
orang 91 % tidak menerima beasiswa.
Terakhir penelitian (Susanto & Mulyani,
2022), Analisa Algoritma C4.5 Terhadap
Penentuan Rekomendasi Penerima Beasiswa.
Hasil Penelitian Pohon keputusan dibuat
melalui pengolahan data mining dari data
pelatihan.Metode evaluasi yang dilakukan
dalam pengujian ini didapatkan data nilai
akurasi 90 %, hal ini bisa menjadi bukti
bahwa algoritma tersebut cukup akurat untuk
memberikan rekomendasi beasiswa.

penelitian,

METODE PENELITIAN

Tahapan Penelitian

Bagian ini menggunakan pendekatan
kuantitatif sebagai metode penelitiannya.
Penelitian langsung pada sekolah MI Al-
Ishlah Ciganitri, terdapat beberapa tahapan
penelitian yang umum dilakukan. Langkah-
langkah yang dilakukan dalam penelitian ini
ditunjukkan pada gambar di bawah ini.
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Pengumpulan data

Pengolahan Data Awal

\ 4

Model yang Diusulkan

|

Eksperimen dan Pengujian Model

\ 4

Evaluasi dan Validasi Hasil
(Model)

Gambar 1. Tahapan Penelitian

Pengumpulan Data

Proses pengumpulan data menggunakan
dataset yang diambil langsung dari Ml Al-
ishlah Ciganitri data siswa kelas 4 dan kelas
5. Dalam pengumpulan data dilakukan
dengan data primer. Data primer adalah data
yang diperoleh langsung dari subjek
penelitian. Dalam penelitian ini, proses
pengumpulan data dilakukan melalui survei
langsung ke sekolah.

Data yang dikumpulkan  selama
penelitian mencakup variabel yang diolah,
memperoleh sebanyak 150 data dengan 15
atribut dalam Ms. Excel, terdapat 15 atribut
yang diantaranya : Nama siswa, Nomor
Induk, Jenis Kelamin, NISN, NIK, Tempat
Lahir, Tanggal Lahir, No Hp, Nama orang
tua, Pekerjaan orang tua, Penghasilan orang
tua, Nilai akhir siswa (Nilai Raport), Prestasi
Akademik, Kepribadian, dan  Status
Beasiswa.

Pengolahan Data Awal

Pada tahap ini, dibutuhkan pendalaman
terhadap Dataset. Pendalaman ini dilakukan
dengan pembersihan data (cleaning data)
untuk menghilangkan beberapa data yang
tidak dipakai, dan untuk memeriksa data yang
perlu di perbaiki agar dapat dipastikan semua
atribut dan kelas dalam dataset tersebut valid,
sehingga data siap untuk dijadikan objek
penelitian (Resmiati & Arifin, 2021). Dengan
begitu, tujuan untuk mengetahui hasil
Klasifikasi ~ terbaik.  Transformasi  data
kemudian dilakukan dan diproses langsung
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menggunakan template yang ditentukan di
Microsoft Excel.
1. Pembersihan Data

Proses pembersihan data yang tidak
sesuai dan memperbaiki kesalahan data
pada saat penulisan. Total data awal
mencakup 150 data dan 15 atribut. Pada
proses pembersihan data ini terdapat 7
atribut yang tidak digunakan dan akan
dihapus vyaitu : Nomor  Induk
Kependudukan, NISN, NIK, Tempat
Lahir, Tanggal Lahir, Nomor Handphone
dan Nama Ayah Ibu.

2. Seleksi data
Seleksi data  merupakan langkah
penentuan atribut-atribut yang akan
digunakan pada langkah data mining.
Variabel  independen  yang  akan
digunakan antara lain nama siswa, jenis
kelamin (JK), nilai rapor, prestasi
akademik, kepribadian, pendapatan orang
tua, dan pekerjaan orang tua. Sedangkan
informasi status beasiswa dimasukkan ke
dalam variabel dependen dengan hasil
YA atau TIDAK.

3. Transformasi Data
Langkah ini melibatkan konversi data asli
ke dalam format yang sesuai untuk
memfasilitasi penambangan  atau
pemrosesan data. Atribut alfabet, seperti
pekerjaan orang tua dan pendapatan orang
tua, dalam data mining dikonversi
terlebih dahulu ke dalam bentuk numerik
atau numerik.Berikut tabel konversi data
yang ditunjukkan pada Tabel 1.

Tabel 1.
Data Transformasi

P ISSN : 2549-0710
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>5.000.000 4
3 Nilai Raport 86-90 A
81-85 B
76-80 C
70-75 D

No Atribut Keterangan

Nilai Variabel

1 Pekerjaan
Orangtua

karyawan Sawasta 1

Wiraswasta
PNS/TNI/POLRI
Karyawan BUMN
Pedagang

Buruh
Guru

~No o~ W N

2 Penghasilan 1.000.000-1.999.999 1
Orangtua

2.000.000-2.999.999 2

3.0000.000-
4.999.000

Model yang Diusulkan

Pada tahap ini, data dianalisis dan
dikelompokkan berdasarkan variabel yang
relevan. Setelah menganalisis data, diterapkan
model yang sesuai dengan jenis data yang
digunakan.

Data set

v

Split Validasi

v

Modeling (Algoritma C4.5)

v

Validation
(Apply model &Performance)

Gambar 2. Kerangka Penelitian

Dalam kerangka penelitian pada Gambar
2, dataset beasiswa terbagi dua bagian yaitu
data pelatihan dan data pengujian yang
dilakukan split validation secara otomatis
pada RapidMiner. Kemudian Setelah data di
validasi  selanjutnya data akan diuji.
Kemudian fitur dan record akan diproses
menggunakan Modeling algoritma C4.5
untuk  mendapatkan  hasil dari  Kkinerja
model yang dibuat.

Eksperimen dan Pengujian Model
Langkah-langkah pengujian model

pada penelitian ini adalah sebagai

berikut.

1. Langkah pertama menyiapkan data yang

akan diuji.
2. Langkah kedua adalah proses
pembersihan  data. Ini  termasuk

menghapus data yang tidak diperlukan
atau memperbaiki data yang kosong.
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3. Langkah ketiga dilakukan proses seleksi
data pemilihan data yang diperlukan
untuk digunakan.

4. Langkah keempat adalah transformasi
atribut. Ini  mengubah data alfabet
menjadi bentuk numerik sehingga dapat
diproses menggunakan data mining.

5. Langkah kelima adalah validasi terpisah.
Ini membagi kumpulan data menjadi data
pelatihan dan data pengujian, Ini
dilakukan secara otomatis di Rapidminer.

6. Langkah keenam data tersebut akan diuji
dengan menggunakan algoritma Desicion
Tree C4.5.

7. Langkah dilakukan validasi performance
untuk mendapatkan performa pada model
yang diterapkan.

Evaluasi dan Validasi Hasil (Model)

Saat ini data diolah menggunakan
algoritma C4.5, langkah selanjutnya adalah
mengevaluasi dan memvalidasi hasilnya.
Evaluasi dilakukan dengan menggunakan
tabel konfusi matriks yang digunakan untuk
mengukur Kinerja model sebagai Kinerja nilai
Accuary yang dihasilkan. Validasi dilakukan
dengan menggunakan validasi terpisah.
Kumpulan data RapidMiner secara otomatis
dibagi menjadi dua bagian data pelatihan dan
data pengujian.

Saat  menguji  kinerja  klasifikasi
menggunakan algoritma C4.5, matriks
konfusi sering digunakan. Confusion Matrix
merupakan teknik yang digunakan untuk
menghitung keakuratan data mining, bentuk
dari metode ini adalah bentuk tabel
(Ayudhitama & Pujianto, 2020).

Tabel 2.
Confusion Matrix

Relevan Non Relevan

Retrive True Positive (TP) False Positive (FP)

Non False Negative (FN) True Negative (TN)
Retrive
TP+TN
Accuracy = — 1)
TP;FfP+FN+TN
Precision = 2
TP+FP
Recall = 3)
TP+FN
Specificity = prev— 4)
PPV = (5)
TP+FP
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TN
TN+FN

NPV = (6)
Dengan Keterangan :

TP = True Positive

FP = False Positive

FN = False Negative

TN = True Negative

HASIL DAN PEMBAHASAN

Bagian ini menjelakan hasilnya dari
pengukuran Kinerja pada model, untuk hasil
dengan menggunakan dataset beasiswa dan
akan dijelaskan cara pengolahan dataset
tersebut  dengan  menggunakan  tools
RapidMiner dengan algoritma C4.5.

Pengumpulan data

Dalam penelitian ini, pengumpulan data
untuk keperluan penelitian dilakukan oleh Ml
Al-Ishlah Ciganitri. Data yang dikumpulkan
adalah tentang penerima beasiswa kelas 4 dan
5 sekolah dasar. Data yang diperoleh terdiri
dari 15 atribut dan 150 record, dalam format
Ms Excel sehingga memudahkan pengolahan
data.

Pengolahan data

Pada tahap pengumpulan data, terkumpul 150
data dengan jumlah awal 15 atribut. Data
tersebut kemudian diproses terlebih dahulu
sebagai berikut:

a. Pembersihan data (Cleaning data)

Proses pembersihan data yang buruk dan
perbaikan kesalahan data pada saat
ditulis. Pembersihan data ini mencakup
total 150 data dan 15 atribut, serta
atribut yang tidak terpakai yang
dihapus adalah Nomor Induk, NISN,
NIK, Tempat Lahir, Tanggal Lahir,
Nomor HP, dan nama orang tua.
b. Seleksi Atribut

Langkah pemilihan data menentukan
atribut yang dipilih untuk digunakan
dalam langkah penambangan data.
Variabel independen yang digunakan
yaitu nama siswa, jenis kelamin (JK),
nilai rapor, prestasi akademik,
kepribadian, pendapatan orang tua, dan
pekerjaan orang tua. Sedangkan informasi
status beasiswa dimasukkan ke dalam
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variabel terikat dan outputnya adalah YA
atau TIDAK.

c. Penyusunan dan Transformasi Data

Pada tahapan ini melakukan konversi
atribut data dalam format alfabet ke
format numerik atau numerik berdasarkan
konversi data yang ditentukan dengan
menggunakan perangkat lunak Microsoft
Excel diantaranya seperti pekerjaan orang
tua, penghasilan orang tua dan nilai
raport. Sehingga dapat diperoleh hasil
pada Gambar 3 berikut:

Gambar 3.
Hasil penyusunan dan Transformasi Data

Perhitungan Menggunakan Algoritma
C45
5 langkah berikut untuk membuat pohon
keputusan:
1. Temukan nilai Entropy menggunakan
kriteria-kriteria.

Entropy(S) =X, — pi * log,pi ()

2. Carilah nilai Gain setiap atribut.

Gain= Entropy(S) —2." ; % * Entropy(Si) (8)

3. Bentuklah atribut-atribut tersebut sebagai
dasar berdasarkan Gain tertinngi.

4. Membangun cabang berdasarkan setiap
nilai.

5. Ulangi proses untuk setiap cabang.

Pengujian Algoritma C4.5 menggunakan
Rapidminer

Langkah pertama dalam melakukan
penelitian ini yaitu mempersiapkan data yang
telah didapatkan dari M1 Al-ishlah ciganitri.
Data yang diambil yaitu dataset beasiswa

P ISSN : 2549-0710
E ISSN : 2722-2713

yang merupakan data siswa penerima
beasiswa, dengan jumlah data 150 dan
memiliki 8 atribut yang dapat dilihat pada
Gambar 4 berikut.

n | T émma Fler ) st A

Bwln SITSE. WMASSM Nt PSS KERBIMN ONHSL  FOGUML
1 T i L ¢ 1 4 1 1
e " MR P

Sas " MiigRaidan L H 3 4 4

g T &

]

H H 4 1 1

Gambar 4.
Data Pengujian

Setelah data siap, langkah selanjutnya
adalah mengujinya menggunakan aplikasi
Rapidminer. Bagian ini berisi tampilan sistem
dengan algoritma C4.5 menggunakan tool
RapidMiner sebagai berikut:

1. Rancangan Model dengan menggunakan
Algoritma C4.5 :

Read Excel Validation

inp fil oot ta % mod s,
es
es

31

Gambar 5. Rancangan Model Algoritma C4.5 di
RapidMiner

Decision Tree Apply Model (2) Performance

L tra mod mad LLZI lab lab % per
" 13 thr (| e unl ! mod per e
el thr

Gambar 6. Rancangan Model di dalam Operator
X-Validation
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2. Hasil Algoritma C4.5

Setelah membuat model algoritma C4.5 di
tool RapidMiner, kami mendapatkan hasil
klasifikasi calon penerima beasiswa di Ml

P ISSN : 2549-0710
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Pred 0 5 100.00%
YA

Class 100.00% 62.50%

recall

Al-Ishlah  Ciganitri.  Hasil  aturan
ditunjukkan di bagian bawah Gambar 7 :
Tree

PRESTASI AKADEMIK > 2.500: YA {TIDAK=0, YA=1l}

PRESTASI AKADEMIK € 2,500

| Nilai Raport = A: YA {TIDAK=0, YA=3}

| Nilai Raport =B

| | PRESTASI AKADEMIK > 1.500: YA {TIDAK=1, YA=8}

| | PRESTASI AKADEMIK < 1.500: TIDAK {TIDAK=8, YA=3}
| Nilai Raport = C: TIDAK {TIDAK=77, YA=3}
| Nilai Raport = D: TIDAK {TIDAK=36, YA=0}

Gambar 7. Hasil Aturan atau Rule

Tampilan teks hasil pohon keputusan
pada Gambar 7 menunjukkan hasil rule
model dalam format teks berdasarkan
Gambar 7 dengan uraian sebagai berikut:

Jika Prestasi Akademik > 2.500, maka

hasilnya = YA (Tidak = 0, YA=11).

a. Jika Prestasi Akademik < 2.500, Nilai
Raport = A, maka hasilnya = YA
(Tidak=0, Ya=3).

b. Jika Nilai Raport = B, Prestasi Akademik
> 1.500, maka hasilnya = YA (Tidak=1,
Ya=8).

c. Jika Nilai Raport = B, Prestasi Akademik
< 1.500, maka hasilnya = TIDAK
(Tidak=8, Ya=3).

d. Jika Prestasi Akademik < 2.500, Nilai
Raport = C, maka hasilnya = TIDAK
(Tidak=77, Ya=3).

e. Jika Prestasi Akademik < 2.500, Nilai
Raport = D, maka hasilnya = TIDAK
(Tidak=36, Ya=0).

Evaluasi dan Validasi Model
Matriks  konfusi  digunakan  dalam
penelitian ini memverifikasi validitas kinerja
nilai accuarcy, dalam dilihat nilai akurasi
sebagai berikut ini :
Tabel 3. Performance Vector

True True Class
TIDAK YA Precision
Pred 37 3 92.50%

TIDAK

Tabel di atas menunjukkan hasil vektor
kinerja, sehingga  dengan menggunakan
algoritma C4.5 kita dapat menutupnya dengan
150 data.Terlihat prediksi no pada label no
adalah 37 dan label yes adalah 3. Oleh karena
itu, nilai akurasi kelas tersebut adalah
92,50%. Terdapat O prediksi ya berlabel
“tidak” dan 5 prediksi ya, sehingga akurasi
kelasnya 100%. Berikut ini nilai akurasi
yang diperoleh, yaitu :

A = 3745 = 0.9333
CUraeY = 37 73+0+5
=93.33%
Precision = = 0.925 = 92.59
recision 3713 )
= = = 0]
Recall 3710 1=100%
Specificity = > = 0.625 = 62.5%
peaflay—5+3— . =62.5%
= = = 0,
PPV 3713 0.925 =92,5%

5
NPV = ——=1 = 1009
5+0 &

Dapat disimpulkan perolehan akurasi dari
Algoritma C4.5 pada tools RapidMiner
sebesar 93,33%.

KESIMPULAN

Hasil dari penelitian yang dilakukan
menyimpulkan  data mining  dapat
diklasifikasikan menggunakan algoritma
C4.5 calon penerima Beasiswa di Ml Al-

Ishlah  Ciganitri, dapat disimpulkan

sebagai berikut :

1. Hasil akurasi yang diperoleh penelitian
ini sebesar 93,33%. Berdasarkan hasil
yang didapatkan, penelitian dengan
kasus  klasifikasi calon  penerima
Beasiswa di Ml Al-Ishlah Ciganitri
dengan menggunakan Algoritma C4.5
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mendapatkan akurasi yang baik dengan
Class Good Clasification.

2. Hasil dari analisis dan Kklasifikasi
menggunakan Algoritma C4.5 diperoleh
6 rule model dan dapat disimpulkan
dalam 150 data, sebanyak 122 siswa
tidak menerima beasiswa dan 28 siswa
menerima  beasiswa. Hasil dari
penelitian ini dapat menklasifikasi
kedalam dua kategori, yaitu menerima
beasiswa dan tidak menerima beasiswa.
Dengan demikian, Algoritma C4.5 dapat
menjadi referensi dalam melakukan
klasifikasi penerima bebasiswa dengan
baik sehingga meningkatkan
produktifitas kinerja.
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