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Abstract

The continuous growth of digital content on a daily basis presents challenges in
filtering and presenting relevant information to internet users. There is a need for
a recommendation system that can assist users in filtering information effectively.
This study aims to develop a news article recommendation system based on
content-based filtering using the cosine similarity algorithm. The dataset for this
research consists of 150 news articles sourced from the Kaggle platform. The data
pre-processing stage includes data normalization, data cleaning, removal of
duplicate entries, stop word removal, and tokenization. The testing process involves
selecting 15 article samples, each producing five recommendations based on the
highest similarity scores. The results of this study are beneficial for news portals
in providing users with a personalized experience by consistently delivering
relevant news recommendations. The data pre-processing stage has proven to play
a crucial role in improving the quality of the recommendations.

Abstrak

Pertumbuhan jumlah konten digital yang meningkat terus setiap harinya
menimbulkan tantangan dalam penyaringan dan penyajian informasi yang relevan
kepada pengguna internet. Diperlukan adanya sistem rekomendasi yang mampu
membantu pengguna dalam menyaring informasi secara relevan. Penelitian ini
bertujuan untuk mengembangkan sistem rekomendasi artikel berita berbasis
content-based filtering dengan algoritma cosine similarity. Dataset penelitian ini
terdiri dari 150 artikel berita yang diambil melalui platform Kaggle. Tahap pre-
processing data mencakup normalisasi data, pembersihan data, penghapusan entri
duplikat, penghapusan stop words, dan tokenisasi. Pengujian dilakukan dengan
mengambil 15 sampel artikel, masing-masing menghasilkan lima rekomendasi
berdasarkan skor kemiripan tertinggi. Hasil penelitian ini bermanfaat untuk portal
berita dalam memberikan pengalaman kepada penggunanya agar selalu
mendapatkan rekomendasi berita yang relevan. Tahap pre-processing data terbukti
berperan penting dalam meningkatkan kualitas rekomendasi.

PENDAHULUAN

Menurut (Sutarsih Tri et al., 2023) yang
diterbitkan oleh Badan Pusat Statistik (BPS)
pada Agustus 2024, sekitar 76,08 persen
penduduk Indonesia usia 5 tahun ke atas
mengakses internet dengan tujuan
mendapatkan informasi atau berita. Angka ini
menunjukkan bahwa konsumsi berita dan
informasi merupakan salah satu aktivitas
utama dalam penggunaan internet di
Indonesia. Namun, seiring dengan tingginya
aktivitas tersebut, muncul tantangan dalam
penyaringan dan penyajian informasi yang
relevan kepada pengguna, terutama di tengah

lonjakan jumlah konten digital yang terus
meningkat setiap harinya.

Sebagai solusi atas tantangan ini,
pembuatan  sistem  rekomendasi  dapat
membantu pengguna untuk menyaring dan
menemukan informasi yang relevan sesuai
dengan kebutuhan secara efisien. Sistem
rekomendasi adalah suatu metode yang
digunakan untuk memberikan saran dengan
memprediksi nilai suatu item bagi pengguna,
lalu menampilkan item dengan nilai prediksi
tertinggi (Sari et al.,, 2024). Salah satu
pendekatan untuk membangun  sistem
rekomendasi adalah pendekatan Content-
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based filtering. Pada penelitian yang pernah
dilakukan sebelumnya, sistem rekomendasi
artikel berita yang telah dikembangkan
menggunakan algoritma TF-IDF Vector
Similarity mendapatkan hasil bahwa sistem
dapat memberikan daftar rekomendasi dengan
baik dan cukup relevan dengan apa yang
dibutuhkan pengguna (Huda et al., 2022).
Penelitian lain, sistem rekomendasi artikel
berita yang dikembangkan menggunakan
algoritma K-Nearest Neighbor (Dharma et al.,
2021).

Sebagian besar penelitian lebih berfokus
pada pengujian algoritma menggunakan
dataset simulasi dan peningkatan akurasi
rekomendasi. Namun, validasi menggunakan
data nyata belum banyak dilakukan padahal
hal ini penting untuk memastikan sistem dapat
bekerja secara efektif dalam kondisi dunia
nyata. Selain itu, Kkuantitas dataset yang
terbatas dapat mempengaruhi performa dan
cakupan sistem rekomendasi. Di sisi lain,
aspek pre-processing data yang belum optimal
dapat berpotensi mempengaruhi hasil akhir
rekomendasi. Berbagai kondisi ini
menunjukkan adanya kebutuhan untuk
pengembangan sistem yang tidak hanya
akurat, tetapi juga didukung oleh dataset yang
lebih besar dan lebih relevan, serta pre-
processing data yang lebih baik.

Penelitian ini bertujuan untuk
mengembangkan sistem rekomendasi artikel
atau berita menggunakan pendekatan content-
based filtering dengan memanfaatkan
algoritma cosine similarity. Algoritma ini
dipilih  karena  kemampuannya dalam
mengukur tingkat kesamaan antar artikel
berita, berdasarkan kata kunci pada judul atau
konten. Diharapkan, penelitian ini dapat
memberikan solusi yang efektif dalam
membantu pengguna menemukan informasi
yang sesuai di tengah banyaknya konten
digital yang tersedia.

METODE PENELITIAN

Metode penelitian ini dirancang untuk
mengembangkan sistem rekomendasi artikel
berita yang mampu memberikan rekomendasi
relevan dan akurat berdasarkan isi konten
berita. Dalam penelitian ini, pendekatan
content-based filtering dipadukan dengan
algoritma cosine similarity untuk mengukur
tingkat kesamaan antar artikel secara efektif.
Tahapan penelitian ini mencakup pengambilan
dataset dari sumber yang relevan, pre-
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processing data untuk memastikan kualitas
dan konsistensinya, content-based filtering,
perhitungan cosine similarity, serta pengujian
dan analisis hasil. Setiap langkah dirancang
secara sistematis untuk memastikan hasil
penelitian dapat divalidasi dalam
pengembangan sistem rekomendasi.

1. Pengambilan Dataset

Peneliti melakukan pengambilan dataset
yang relevan dari platform Kaggle. Dataset ini
mencakup judul, isi konten artikel berita, dan
metadata lain yang diperlukan.

2. Pre-processing Data

Pada tahap pre-processing data,
peneliti melakukan pembersihan data mentah
agar siap untuk digunakan. Pre-processing
adalah langkah untuk mentransformasi data
yang awalnya tidak terstruktur menjadi data
yang terstruktur, sehingga sesuai dengan
kebutuhan untuk tahap pengolahan berikutnya
(Pratiwi & Qoiriah, 2022). Tujuan dari pre-
processing data adalah untuk menghilangkan
variabilitas atau efek yang tidak diinginkan,
sehingga informasi yang relevan dengan
properti yang diinginkan dapat digunakan
untuk pemodelan yang lebih efisien (Mishra et
al., 2020). Langkah pre-processing data yang
dilakukan adalah sebagai berikut:
a. Melakukan normalisasi data
b. Melakukan pembersihan data
c. Menghapus entri duplikat
d. Stop Words Removal
e. Tokenisasi

3. Content-based Filtering

Peneliti melakukan pencocokan artikel
berita berdasarkan kesamaan konten. Content-
based  Filtering dapat  menghasilkan
rekomendasi dengan menganalisis kesamaan
karakteristik atribut item telah dinilai oleh
pengguna (Pratiwi & Qoiriah, 2022). Content-
based filtering menganalisis preferensi
berdasarkan perilaku pengguna di masa lalu
untuk membangun sebuah model, yang
kemudian digunakan untuk mencocokkan
karakteristik atribut dari suatu barang akan
direkomendasikan (Fajriansyah et al., 2021).

4. Perhitungan Cosine Similarity

Pada tahapan ini, peneliti melakukan
perhitungan manual tingkat kesamaan antar
artikel berita menggunakan perhitungan cosine
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similarity. Cosine Similarity merupakan suatu
metode yang digunakan untuk menghitung
tingkat kesamaan antar dokumen dengan
mempertimbangkan ukurannya (Alana &
Hartanto, 2024). Dalam sistem rekomendasi
dengan pendekatan content-based filtering,
Cosine Similarity diterapkan pada vektor fitur
untuk mengidentifikasi item yang memiliki
kesamaan (Anugrah, 2021). Semakin tinggi
nilai fungsi similarity, semakin mirip kedua
objek tersebut (Natalia Lindang et al., 2022).
Sebaliknya, semakin rendah nilai similarity,
semakin besar perbedaan antara kedua objek
(Natalia Lindang et al., 2022). Perhitungan
cosine similarity dilakukan menggunakan
rumus sebagai berikut:

Cosine(A,B) = 22 = 2y AiXBi

(4B = e ERDENERT

Keterangan:

A = Vektor A

B = Vektor B

A'B = Dot product antara vektor A dan B.
|A| = Panjang dari vektor A

|B| = Panjang dari vektor B

5. Implementasi dan Pengujian

Pada tahap implementasi dan pengujian,
peneliti melakukan implementasi perhitungan
rekomendasi  menggunakan  pengkodean
bahasa python berdasarkan dataset. Hasil
pengujian dianalisis untuk  mengetahui
efektivitas pendekatan yang digunakan.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Alur Proses Rekomendasi

Pembersihan
dan Persiapan Teks

.| Representasi Teks
"] dalam Bentuk Vektor

Input Artikel Berita »

Pemilihan Artikel .
Qutput Acuan dan Penghitungan

‘ Rekomendasi Rekomendasi Skor Kemiripan

~

Gambar 1. Alur Proses Rekomendasi

Pada Gambar 1. menunjukkan alur proses
rekomendasi yang menggambarkan tahapan-
tahapan dilakukan mulai dari pemrosesan
input data hingga menghasilkan daftar
rekomendasi  artikel berita  berdasarkan
kemiripan konten. Adapun alur proses
rekomendasi adalah sebagai berikut:

1. Input Artikel Berita
Sistem menerima masukan berupa data
artikel berita yang telah tersedia dalam bentuk
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file dataset. Data ini mencakup informasi
seperti judul dan isi artikel.

2. Pembersihan dan Persiapan Teks
Artikel berita yang masuk akan diproses
untuk menghilangkan elemen-elemen yang
tidak penting dan tidak relevan, seperti
karakter khusus, angka, serta kata-kata umum
(stop words). Proses ini juga mencakup
normalisasi teks dan pemisahan kata
(tokenisasi), sehingga teks siap untuk
direpresentasikan secara numerik.

3. Representasi Teks dalam Bentuk Vektor

Setelah teks dibersihkan, setiap artikel
berita diubah ke dalam bentuk vektor
berdasarkan kata-kata yang menyusunnya.
Representasi ini akan menjadi dasar dalam
pengukuran tingkat kemiripan antar artikel
berita.

4. Penghitungan Skor Kemiripan

Setiap artikel berita dibandingkan satu
sama lain menggunakan rumus perhitungan
cosine similarity. Skor kemiripan dihitung
untuk menunjukkan sejauh mana dua artikel
berita memiliki kemiripan konten.

5. Pemilihan  Artikel  Acuan  dan

Rekomendasi

Sistem kemudian mengambil artikel
berita yang dijadikan sebagai acuan (target)
dan dari hasil perhitungan skor kemiripan,
sistem akan menghasilkan daftar rekomendasi
yang terdiri dari lima artikel berita dengan nilai
skor kemiripan tertinggi.

6. Output Rekomendasi

Berdasarkan skor kemiripan yang telah
dihitung, sistem menyusun peringkat artikel
berita lain dari yang paling mirip hingga yang
paling rendah. Lima artikel berita dengan skor
tertinggi dipilih dan ditampilkan sebagai
rekomendasi utama.

1. Pengumpulan Dataset

Pada penelitian ini menggunakan dataset
yang relevan  dan  diperoleh  dari
https://www.kaggle.com/datasets/rizkial4
/berita-indo/data. Dataset ini cukup besar
dengan jumlah data sebanyak 117.352 data,
namun pada penelitian ini akan menggunakan
sampel 150 data saja. Dataset yang sudah
diperoleh masih berupa data mentah terdiri
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dari content, datetime, tags, dan title. Atribut
atau value dari dataset masih perlu perbaikan
agar data dapat diproses menggunakan
algoritma. Perbaikan dataset akan dilakukan
pada tahapan pre-processing. Sampel data
yang masih mentah adalah sebagai berikut:

Gambar 2. Dataset Sebelum Dilakukan Pre-
processing
Pada Gambar 2. kolom datetime tidak
ditampilan karena kurang relevan untuk sistem
rekomendasi dan untuk memudahkan dalam
penyajian data.

2. Hasil Pre-processing Data

Data yang masih mentah akan dilakukan
pre-processing data. Langkah pertama yang
dilakukan dalam pre-processing adalah
normalisasi data. Pada proses normalisasi,
nilai-nilai diubah skala-nya agar pemrosesan
menjadi lebih mudah (Jain et al., 2018). Proses
normalisasi data yang dilakukan adalah case
folding atau penyesuaian huruf dilakukan
dengan mengubah huruf kapital menjadi huruf
kecil (Gilbert et al., 2023), menghapus spasi di
awal dan akhir teks, normalisasi spasi berlebih,
serta penghapusan karakter yang tidak
diperlukan. Penghapusan karakter yang tidak
diinginkan  bisa  memperburuk  hasil
perhitungan (Rohman et al., 2024).
Normalisasi data dilakukan menggunakan
kode bahasa pemrograman python sebagai
berikut:

import pandas as pd
import re

def bersihkan_teks (teks) :
if isinstance (teks, str):
teks = re.sub(r'\s+', ' ', teks)
teks = teks.strip()
teks = teks.encode('ascii',
"ignore') .decode ("utf-8")
return teks.lower ()
return teks

Gambar 3. Kode Untuk Normalisasi Data

Setelah melakukan tahap normalisasi data,
selanjutnya akan dilakukan tahap pembersihan
data atau data cleaning. Proses data cleaning
yang dilakukan adalah penghapusan tanda
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baca, penghapusan simbol, penghapusan
angka, dan penghapusan teks dengan pola
khusus. Kode bahasa pemgrograman python
untuk proses data cleaning adalah sebagai
berikut:

import pandas as pd
import re
def bersihkan_teks (teks):
if isinstance (teks, str):
teks re.sub(r',"', ', teks
r'["\w\s]', '', teks)

teks = re.sub(

teks = re.sub(r'\d+', '', teks)

teks = re.sub(r' \w+_ ', '', teks)

teks = re.sub(r'[*\x00-\x7F]+', '', teks)
return teks

Gambar 4. Kode Untuk Data Cleaning

Tahap pre-processing berikutnya
dilakukan penghapusan entri duplikat dan stop
words removal atau kata yang sering muncul
(Budiman & Widjaja, 2020). Stop words
contohnya kata sambung seperti “di”, “dan”.
“atau”, “dari”, dan lain-lain. Stop words
kurang berguna karena tidak memberikan
informasi yang berarti (Christopher D.
Manning et al., 2009). Berikut kode python
dari proses penghapusan entri duplikat dan
stop words removal:

import pandas as pd

import re

from nltk.corpus import stopwords
import nltk

nltk.download('stopwords"')
stop_words = set (stopwords.words ('indonesian'))

teks = ' '.join([kata for kata in teks.split() if
kata.lower () not in stop_words])

data = data.drop duplicates/()

Gambar 5. Kode Untuk Penghapusan Entri
Duplikat dan Stop Words Removal

Tahap  terakhir adalah  tokenisasi.
Tokenisasi merupakan proses pemecahan
string teks menjadi bagian-bagian yang
dikenal sebagai token (Christopher D.
Manning et al., 2009). Tokenisasi dilakukan
dengan tujuan untuk memudahkan pemrosesan
dan identifikasi teks. Hasil dari pre-processing
data ditampilkan pada gambar berikut:

title_tokenszed

Iiagten, persib, bandung, harapkan, kga, berg

[
1
2
3
4

145
146
it

148

19 b, kendarase, diputarbsik, ajaran, korps.. {arus, srus, lebaran, lebaran, poi] [h, lebaran, posisi, puta, by kendraan, &

150 rows = 3 coll

GéFﬁbar 6. Hasil Akhir Pre-Processing Data
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3. Perhitungan Cosine Similarity
Contoh  perhitungan manual yang
dilakukan adalah membandingkan 3 sampel
data content yang diambil dari dataset.
Langkah pertama dalam perhitungan cosine
similarity adalah menentukan frekuensi kata-
kata yang sama di antara konten. Berikut
merupakan nilai representasi vektor dari kata-
kata yang muncul:
Tabel. 1 Representasi Vektor

Kata Content 1 Content 2 Content 3
liga 2 0 0
pemain 3 0 2
pandemi 2 0 1
klub 1 0 2
gol 0 3 0
Kemenangan 0 1 0

Setiap konten kemudian direpresentasikan
dalam bentuk vektor sebagai berikut:

a. Contentl:(2,3,2,1,0,0)

b. Content2:(0,0,0,0,3,1)

c. Content3:(0,2,1,2,0,0)

Selanjutnya, dot product antara dua vektor
dihitung dengan menjumlahkan hasil perkalian
nilai elemen yang bersesuaian dari kedua
vektor:

Dot Product (Content 1, Content 2):
(2x0) + (3%0) + (2x0) + (1x0) + (0x3) + (0x1)
=0

Dot Product (Content 1, Content 3):

(2x0) + (3%x2) + (2x1) + (1x2) + (0x0) + (0x0)
=10

Dot Product (Content 2, Content 3):

(0x0) + (0x2) + (0x1) + (0x2) + (3x0) + (1x0)
=0

Panjang vektor dihitung menggunakan rumus:

lall = W

Panjang Vektor Content 1:
Al = /(22 + 32+ 22+ (D2 + (0)2+ (0)2= V18

Panjang Vektor Content 2:
IBIl = (02 + (0% + (0)2+ (02 + (3)2 + (1? = VIO

Panjang Vektor Content 3:
ICll = (02 + 22+ (1)? + (22 + (0)* + (0)*> = V9
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Hasil cosine similarity diperoleh dengan
membagi dot product dengan hasil perkalian
panjang vektor.

Cosine Similarity (Content 1, Content 2):
0

Cosine =— =10
V18 x+/10
Cosine Similarity (Content 1, Content 3):
10 10
Cosine = = 0.785

Vi8xv9 Vi62

Cosine Similarity (Content 2, Content 3):
0

Cosine =

NP

Berdasarkan hasil perhitungan manual cosine
similarity didapatkan bahwa:

a. Content 1 dan Content 2 memiliki nilai
cosine similarity sebesar 0, menunjukkan tidak
ada kesamaan antara kedua konten.

b. Content 1 dan Content 3 memiliki nilai
cosine similarity sebesar 0.785, yang
menunjukkan adanya kesamaan yang cukup
signifikan. Hal ini  disebabkan oleh
kemunculan kata-kata  seperti  pemain,
pandemi, dan klub pada kedua konten.

c. Content 2 dan Content 3 juga memiliki nilai
cosine similarity sebesar 0, yang menunjukkan
kedua konten tidak memiliki kesamaan.

Hasil ini memperlihatkan bahwa cosine
similarity dapat digunakan untuk mengukur
tingkat kemiripan antar konten secara numerik
dan  memberikan  hasil yang dapat
diinterpretasikan secara jelas.

4. Implementasi Rekomendasi

Tahap terakhir yaitu peneliti melakukan
implementasi rekomendasi dengan pendekatan
cosine similarity menggunakan pengkodean
bahasa pemrograman python. Pada tahap ini,
algoritma cosine similarity diterapkan untuk
menghitung tingkat kemiripan antar konten
berdasarkan dataset yang telah dilakukan pre-
processing sebelumnya. Dataset tersebut yang
terdiri dari 150 data, dimana sebanyak 15 data
dipilih secara acak sebagai sampel untuk
dilakukan pengujian. Pengujian dilakukan
sebanyak empat kali dengan tujuan untuk
menguji konsistensi sistem dalam memberikan
rekomendasi. Setiap pengujian menghasilkan
lima rekomendasi berdasarkan perhitungan
skor kemiripan tertinggi. Rekomendasi
dihitung dengan membandingkan data sampel
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dengan seluruh dataset. Skor kemiripan
kemudian diurutkan secara menurun, sehingga
lima data dengan nilai skor tertinggi dipilih
sebagai rekomendasi untuk data sampel. Hasil
pengujian ditunjukkan sebagai berikut.

Rekonendasi 2 Rekonendass 3 Rekomendasi 4 Rekonendass 5

e 102 (Skor: 02457)  Index 16 89 (Skor:0.1552)  Index 22 (Skor: 0.1479)

Index 40 (Skor: 02419)  Index 91 0r.0.1523)  Index

114 (Skor:0.2396)  Index 134

149 (Skor-0.2350) Index 148 x 84 (Skor: 0.1445)

9 9 R5)  Index 80 (Skor: 0.

16 (Skor: 0.2794)

Gambar 7. Hasil Pengujian Rekomendasi 1
Pada Gambar 7. menunjukkan hasil
implementasi sistem rekomendasi untuk 15
data sampling pada pengujian pertama. Setiap
baris tabel merepresentasikan satu data sampel
yang diberi nama kolom content. Sistem
menghasilkan lima rekomendasi berdasarkan
skor kemiripan tertinggi. Sistem rekomendasi
ini hanya mencari kemiripan content berita dan
tidak memeriksa data tag berita. Rekomendasi
diurutkan berdasarkan skor kemiripan dari
tinggi ke rendah.

Content Index Rekonendasi 1 Rekonendasi 2 Rekomendast 3 Rekonendasi 4

(Skor:0.0000)  Inde

r:02144) 1

® v o @ o uw N 4o

r:0.1100)

10
" 103 Index

12 r:03318)  Index

kor: 0.2726)  Index 91 (kor: 0.2492)

13 . 0:1838)

14 0:02127) Index

Gambar 8. Hasil Pengujian Rekomenda5| 2

Pada Gambar 8. menunjukkan hasil
implementasi sistem rekomendasi untuk 15
data sampling pada pengujian kedua. Dapat
dilihat bahwa terdapat data dengan indeks
yang sama pada hasil pengujian pertama yaitu
content dengan indeks 28 dan content dengan
indeks 35. Hasil rekomendasi untuk indeks 28
pada pengujian kedua sama dengan pada
pengujian pertama yaitu rekomendasi 1
dengan skor 0.2587, rekomendasi 2 dengan
skor 0.2457, rekomendasi 3 dengan skor
0.1583, rekomendasi 4 dengan skor 0.1552,
dan rekomendasi 5 dengan skor 0,1479.
Kemudian untuk hasil rekomendasi untuk
indeks 35 pada pengujian kedua juga sama
dengan pengujian pertama yaitu rekomendasi

P ISSN : 2549-0710
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1 dengan skor 0.3394, rekomendasi 2 dengan
skor 0.2988, rekomendasi 3 dengan skor
0.2898, rekomendasi 4 dengan skor 0.2794,
dan rekomenda5| 5 dengan skor 0 2395

0r.03228) In
01808) 1

Gambar 9. HaS|I Pengujian Rekomenda5| 3

Pada Gambar 9. menunjukkan hasil
implementasi sistem rekomendasi untuk 15
data sampling pada pengujian ketiga. Dapat
dilihat bahwa terdapat data dengan indeks
yang sama pada hasil pengujian ketiga yaitu
content dengan indeks 101 dan content dengan
indeks 103. Hasil rekomendasi untuk indeks
101 pada pengujian ketiga sama dengan pada
pengujian kedua yaitu rekomendasi 1 dengan
skor 0.3733, rekomendasi 2 dengan skor
0.3464, rekomendasi 3 dengan skor 0.1888,
rekomendasi 4 dengan skor 0.1643, dan
rekomendasi 5 dengan skor 0,1465. Kemudian
untuk hasil rekomendasi untuk indeks 103
pada pengujian ketiga juga sama dengan
pengujian kedua yaitu rekomendasi 1 dengan
skor 0.2036, rekomendasi 2 dengan skor
0.1808, rekomendasi 3 dengan skor 0.1785,
rekomendasi 4 dengan skor 0.1673, dan
rekomendasi 5 dengan skor 0.1661.

Content Index Rekonendasi 2 Rekomendasi 3 Rekomendass 4 Rekonendasi 5

7:02127) Index 127 ¢ 9 (Skor: 0.1752)

63 (Skor:0.2007) Index 128 ¢ or-0.1806)
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Gambar 10 Hasil Pengujian Rekomenda3| 4
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Pada Gambar 10. menunjukkan hasil
implementasi sistem rekomendasi untuk 15
data sampling pada pengujian keempat. Dapat
dilihat bahwa terdapat data dengan indeks
yang sama pada hasil pengujian keempat
dengan pengujian kedua yaitu content dengan
indeks 146 dan data dengan indeks yang sama
pada hasil pengujian keempat dengan
pengujian ketiga yaitu content dengan indeks
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22. Hasil rekomendasi untuk indeks 146 pada
pengujian keempat sama dengan pada
pengujian kedua yaitu rekomendasi 1 dengan
skor 0.2673, rekomendasi 2 dengan skor
0.2212, rekomendasi 3 dengan skor 0.2127,
rekomendasi 4 dengan skor 0.1860, dan
rekomendasi 5 dengan skor 0,1752.
Selanjutnya, untuk hasil rekomendasi untuk
indeks 22 pada pengujian keempat juga sama
dengan pengujian ketiga yaitu rekomendasi 1
dengan skor 0.6390, rekomendasi 2 dengan
skor 0.2729, rekomendasi 3 dengan skor
0.2728, rekomendasi 4 dengan skor 0.1929,
dan rekomendasi 5 dengan skor 0.1928.

KESIMPULAN

Pengembangan sistem rekomendasi artikel
berita dengan pendekatan content-based
filtering menggunakan algoritma cosine
similarity ~ dapat memberikan  output
rekomendasi untuk membantu pengguna
dalam menemukan konten yang relevan. Hasil
pengujian menunjukkan bahwa sistem dapat
menghasilkan  daftar rekomendasi  yang
diurutkan berdasarkan skor kemiripan konten
artikel atau berita tertinggi. Dalam empat kali
pengujian dengan sampel 15 data tiap
pengujian dari 150 dataset, sistem secara
konsisten memberikan lima rekomendasi yang
sama untuk setiap data uji. Hal ini
menunjukkan keakuratan algoritma cosine
similarity dalam mengukur kesamaan antar
konten berita. Selain itu, metode pre-
processing yang diterapkan bisa meningkatkan
kualitas data dan mendukung performa sistem.
Namun, penelitian ini juga memiliki beberapa
keterbatasan, seperti cakupan dataset yang
masih dapat diperluas untuk mencakup lebih
banyak jenis artikel dan pengujian dalam
skenario yang lebih kompleks. Untuk
penelitian  selanjutnya, dapat dilakukan
validasi sistem menggunakan dataset yang
lebih besar dan menyempurnakan lagi pre-
processing datanya seperti menambahkan
stemming untuk memastikan konsistensi
bentuk kata.
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